Semaine Géomatique et Télédétection en Guyane

Atelier Santé, 18/10/2021

Télédétection pour I'étude des
maladies vectorielles en
Guyane

Fri ) Emmanuel Roux, IRD/ESPACE-DEV, LMI Sentinela
;El:N CCCCC LM Q ’Espul:e[,E\ Iﬁ;

...............



Du Satellite au Systéme Ecoépidémiologique

Images, ?

Sighaux ... °

‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘‘



Du Satellite au Systéme Ecoépidémiologique

Données de
téledétection

Images,

SigNAux .. Climat / Changement climatique

Occupation/usage du sol

Localisations/caractéristiques des
lieux de vie

nnnnnnnnnnnnnnn



Du Satellite au Systéme Ecoépidémiologique

Données de Caractéristiques
télédétection (Variables)

atmosphériques, ...

I$;
-
18
23 Infrastrutures,
©.9  bati, ..
Irpages, = (Ej
Signaux... £ 5
i 0% Occupation du sol,
| 0y paysage..
)
i)
5 £ conditions
& climatiques,
20
5%
S
QT




Du Satellite au Systéme Ecoépidémiologique

Données de
{élédétection

Images,
Signaux ...

i

Caractéristiques
(Variables)

T

-
i)

23 Infrastrutures,
©.9 bat ..
=0

-

0 &

SR
0% Occupation du sol,
0 ¢ paysage..

)
80

5 £ conditions

& climatiques,

O ..
= O atmosphériques, ...
C ~~
=0
b
a

Analyse, apprentissage,

modélisation ...

Indicateurs
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densité de vecteurs
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modélisation du risque, ...
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Aléa : habitat,

- Probabilité de présence de vecteur
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Aléa : habitat,

= Dyn. spatio-temporelles des densités vectorielles

[Adde et al., PLoS One, 2016]
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Risque : modéles
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Risque : modéles
épidémiologiques,
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Risque : modéles
épidémiologiques,
modélisation du
risque, ...

Et les arboviroses ?

These de doctorat

Télédétection pour I'analyse des relations
entre les paysages urbains et la dynamique
de la dengue en Guyane frangaise

(Cayenne) et en Occitanie (Montpellier)
These de I'Université de Montpellier
Encadrement : Rodolphe Devillers, Emmanuel Roux
Financement : CNES, Occitanie

Claire Teillet
Doctorante

Revue de littérature
[Marti et al., Remote Sensing, 2020]

Caractérisation urbaine

basée sur la texture (image Pléiades)
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Sdo Sebas’rloo DF, Brésil

[Teillet et al., Remote Sensing, 2021]

Télédetection, Géomatique, Modélisation, Résultats issus de I'axe “Analyse des Dynamiques

Systemes d'information
Application : Milieu urbain, arboviroses,

des Espaces Urbanisés par Satellite”

Guyane, Brésil, France-Occitanie (ADEUSA/PROGYSAT)



Vers I'automatisation de la production d’indicateurs
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https://framagit.org/espace-dev/sen2chain

Risque : modéles
épidémiologiques,
modélisation du

risque, ...

Vers un systéme d’alerte précoce ?

Nombre de cas de paludisme prédits et observés

(STGTIOHS MeTeO'Fance) ARIMAX Cases notified in the cross-border area
\ = ibiered Values
100 + Predection with ARIMA [1,1.1)
—— PEecIior 1 = TM-5 S-wnehs Lagged
Predictor 2 = HX.5 3.weeks lagged
B0 4

Cas de ]
paludisme | Modeles de

prediction

Rumiber of cases

100 4 = Obderved value

x . .
LSTM Humiber of weks
— Priedictesd with LSTH Tain | Forecast
[}
¥
1
1

Sentinel-2

w 80
-1
-
B @

0

o - : L :
a 0 1400 150 200 240 L]
Mumber of weeks

[Schincariol et al., ITISE’'21, 2021]

EX o

REPUBLIQUE

FRANGAISE Espace DEV
L — g

Eyali. — i




Problemes respiratoires aigus graves ...
C - Cprernlcus C ﬁng];ﬁzlljllzwzr;ewlce . [Roux et al., 2020
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